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RESUMO

Nesta pesquisa, analisaremos uma estruturagdo de banco de dados: adult-sensus-income, no
qual usamos como principal executor dos codigos, o Google Collaboraty (google colab), para que,
através dele, possamos entender o funcionamento deste conjunto de dados. Usando como base a
linguagem de programacdo Python, essa estruturacdo de banco de dados foi destrinchada para
testarmos seus codigos em estruturas individuais, mas que irdo se interligar como um todo, tais
como: suas bibliotecas, discretizacdes, géneros, dados de pais, remocdo de dados etc. Ao final,
iremos ter uma visao clara de sua execucao e seu resultado de um modo objetivo de acordo com seu
funcionamento.

Palavras-Chave: Google Colab; Python; Adult-sensus-income.
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1. INTRODUCAO

Neste trabalho iremos analisar uma base de dados, demonstrando os codigos com os quais
usaremos para fazer buscas, discretizagdes de dados, remogdes etc. Posteriormente tendo um
resultado final desta andlise, trabalhando para que o cddigo ndo contenha linhas de erro e nos

permita ter um codigo funcional.
Collab:

O termo collab ¢ o diminutivo da palavra inglesa collaboration, que em portugués significa
colaboragdo. Collab ¢ uma pratica utilizada por diversos segmentos com a intengao de unir nomes,
personalidades, marcas e outros, para fornecer diferentes servigos ou produtos para um certo

publico.

O tema proposto foi introduzir uma base de dados, reorganizar esta base e fazer um estudo
sobre ela e aplica-la em um programa vidvel, no caso como ja citado, o Google Collaboration. Ao
aplicarmos essa base de dados em um programa, vamos agrupa-los em varios blocos de sequéncias
de codigos de acordo com seus grupos para poder deixar organizado, de uma maneira que se possa
entender como a coleta de dados foi realizada. A base de dados ¢ baixada de um site chamado
kaggle, em arquivo zipado, onde ¢ extraido para uma pasta e assim poder ter acesso ao banco. A
principio, os dados foram colocados em arquivo Excel, que estava totalmente desorganizado, no
qual fizemos uma edicdo para ser interpretado e, assim, ser submetido ao google collab. Nas
informacdes basicas, podemos citar que, foram selecionadas diversas pessoas americanas com

diferentes caracteristicas sociais, economicas, étnicas, rentaveis, estudantis etc.

Feito isso, importamos esta base de dados ao google drive, onde foi designado a plataforma
pela qual usamos para codificar, usando a linguagem Python como referéncia e termos um retorno
com isso as informagdes desejadas. Nesta plataforma, importamos as bibliotecas que seriam usadas
para expressar os codigos. Nota-se aqui, que ¢ de extrema importancia que essas bibliotecas sejam
anexadas no inicio do bloco de cddigos para que se possam subir todas as devidas informagdes

contidas no banco de dados. Feito isso, se tornou mais acessivel a estrutura do coédigo que, por final,



nos apresentou o resultado que era esperado. A ideia basica deste documento € reestruturar esses
documentos em blocos nos quais se encaixam em seus devidos locais de relacdo de codigos. Sendo
assim, cada informagao deste dataset, ird ser reescrita nesses blocos que sdo divididos em parte. A
pesquisa em si, se trata de um conjunto de pessoas que foram selecionadas para que fosse possivel
fazer levantamento de suas caracteristicas socioecondmicas ¢ demograficas sob os quais se obtém
uma estimativa especifica da populagdo. Nesta pesquisa, os motivos foram particularmente
baseados numa pesquisa feita por nosso professor, com a qual fizemos uma analise do contetido e
tiramos algumas conclusdes deste para dar origem ao documento aqui apresentado. O objetivo do
trabalho, como ja dito ¢ coletar as informagdes propostas pelo autor e esbogar uma breve
apresentacdo desses dados, que sdo as caracteristicas de um determinado nimero de pessoas
americanas selecionadas, para que obtivesse um resultado final de estimativa de quantas chegam a
um valor préoximo ou equivalente de 50k por ano. Entdo a coleta desses dados foi fundamental para
que a base de dados e os célculos usados em linhas de cddigo em python pudessem nos dar todos os

resultados mostrados em cada bloco de dados importados.

2. DESENVOLVIMENTO

2.1 Objetivos

Nosso objetivo ¢ descrever nosso processo de montagem, identificando os erros preexistentes
e tracando solucdes para a resolugdo desses erros, descrever as estruturas utilizadas para analise

deste codigo, posteriormente chegando a um resultado bem sucedido no final.

2.2. Justificativa e delimita¢io do problema

Durante a Produ¢do dessas linhas de codigos, foram encontrados erros inesperados, onde nos
impediram de ter um resultado positivo, nossa equipe se uniu para que juntos conseguissemos
encontrar solucdes para que esse codigo pudesse ser efetivamente funcional. Todavia, nossos
conhecimentos nao foram totalmente eficazes para que solucionasse esses devidos erros. Por este
motivo, acabamos por recorrer a outros métodos que fosse capaz de resolver essas incongruéncias.
Um dos métodos mais eficazes que utilizamos foram algumas pesquisas que pudessem nos servir
como apoio, e serviu, s6 que ainda assim nos faltou ferramentas soluciondveis para taparmos essa

lacuna que ainda permanece.



2. 3. Fundamentacio tedrica

Com as bases ja coletadas, usamos como fontes confiaveis através do site kaggle.com, que ¢
uma plataforma conhecida na area da tecnologia e ¢ muito usada por desenvolvedores de diversos
segmentos. Conhecida por ter a oportunidade de fazer competi¢cdes de Machine Learning, explorar e
publicar conjuntos de dados e também com possibilidades de treinamentos. Dito isso, o dataset do
qual nos referimos foi retirado desta, podemos dizer uma plataforma conceituada na 4area

tecnoldgica.

O arquivo baixado ¢ compactado para que nao seja tdo dificultoso o download do mesmo para o
estudo. Além dessa fonte utilizada, podemos contar com alguns documentos e videos aulas
propostos por nosso professor responsavel por este trabalho. Algumas questdes que nao
encontramos no kaggle, os videos foram os responsaveis por nos ajudar a suprir davidas e questoes
ndo tdo esclarecedoras. O arquivo, entdo, pode ser interpretado num compilador de cddigos como o
vscode, spider e até mesmo o sublime text. Mas por final, usamos mesmo o google colab, que nao

nos apresentou nenhuma dificuldade em rodar, importar, reestruturar e digitar os c6digos.
2.4. Aplicacao das disciplinas estudadas no Projeto Integrador

Algumas implementacdes usadas na construcdo desse projeto, foi o uso de algumas matérias
que nos ajudou a ter uma sintese melhor e compreensivel deste tema abordado. Olhando para o
dataset, vemos que existe nela uma base desestruturada de dados coletados, fornecidos pelo kaggle.

Nas aulas que usamos como acréscimo de informagdes.

Este item do referencial tedrico deve indicar os conteudos das disciplinas estudadas no curso
que foram abordados no projeto. Espera-se que os estudantes relacionem, de forma clara e coerente,
o contetdo estudado a solucdo desenvolvida durante o projeto. Estruturacdo de dados baseado em
python, programacgdo orientada a objetos usando Java, sdo as disciplinas que podemos usar para
incrementar ainda mais essa dataset. No entanto, como tivemos uma base de dados gravados em
uma video aula, foi de grande auxilio, ja que o trabalho estava encaminhado. Mesmo tendo isso,
observamos que a estruturagdo desses dados fora também estudada em aula, o que nos fez ter um

nivel de interpreta¢do melhor.



2.5. Metodologia

Nesta metodologia, usamos ferramentas basicas para a execugdo de cada pedaco dos codigos.
Além de instrumentos simples, mas bem funcionais, contamos com 0s conceitos € ensinos que
foram adquiridos no decorrer do curso. Métodos como esse foram objetivos e claros para a
realizacdo. Desde o site especifico para a coleta dos dados, desde sua construgdo na plataforma do
google colabora. Para esse contexto realizado, tivemos que fazer divisdes sobre o que cada
participante iria fazer. Como obtemos o esboco de tratativas sobre a ideia do bando de dados,
abordamos técnicas para desenvolver pequenos tragos relevantes de expressar uma colocagdo clara
do intuito deste trabalho. No mais, contextualizando, a integragdo de pessoas que tenham

estimativas diferentes compdem este dataset.

Com algumas estratégias de diversificar cada espago de funcionalidade de codigos, fizemos
parte por parte, no sentido incremental, de cada bloco. A importacao da biblioteca, como dito sendo
necessaria para a debugacdo e ligagcdes de cada trecho para ndo haver erros, a discretizagdo, a
analise das varidveis, para se saber se todas estdo corretamente declaradas para ndo ocorrer de
algum trecho ndo rodar, os dados faltantes, os natives country, etc. foram pontos estratégicos para a
delimitagdo correta dessa base de dados. Cada participante, tem um pedago ideal na construcao do
projeto, uns mais expostos, outros mais reservados, mas que foram trabalhando em conjunto e

mantendo as liga¢des sempre em dia.
Criar / Prototipar:

A analise de dados foi estudada em video, e apds esse estudo foram colocados em pratica os
conhecimentos de forma qualitativa, no qual hd uma necessidade de qualidade na elaboragdo do
projeto pesquisado em si. Em outra parte, na ideia de quantitativa, tivemos um arquivo demasiado
grande para executar essa estruturacdo de dados. No entanto, usando as estratégias, foi possivel

reverter essa grande quantidade de informagdes e se enquadrar na organizagao da pesquisa. A
Descricio das solucoes encontradas ou desenvolvidas para o problema investigado.

Com alguns problemas encontrados, sempre estdivamos nos recorrendo ao conhecimento

individual e coletivo para a resolugdo do mesmo. Nao sendo possivel resolver essa questdo entre a



equipe, fomos recorrer ao video disponibilizado e alguns websites voltados para a solucdo do

problema.
Implementar / Testar:

A solucdo do problema que foi encontrado, foi testado na plataforma usada desde a
implementa¢do do banco de dados disponibilizado. Ao encontrar a possivel solucdo, j& fizemos a
aplicacdo dela direto no codigo estruturado, pois por 1a também ja conseguimos executar e ter a
certeza se ird ou nao funcionar tal mudanca no cédigo. As devolutivas foram positivas, apesar de
algumas dificuldades que tivemos em alguns codigos. Tendo auxilio de alguns videos no youtube,
acessando diferentes blogs e paginas relacionadas ao dataset, foi possivel converter os erros.
Mesmo assim, a gama maior de acertos foi do video aula que também nos foi deixava para ser
usado como forma de acesso facil de correcdo caso fosse necessario. E foi, entdo, para se concluir,
esta base de dados foi util na questdo de se entender de que forma as pessoas sdo remuneradas nos

EUA.
Que melhorias foram indicadas para as solucées propostas/desenvolvidas?

Como tinhamos j& um projeto feito, com a necessidade apenas de digitar esses codigos e
fazé-lo rodar de modo correto, viu-se que houve problemas de sintaxe e concatenacdo com o
restante do codigo. Por ai, tivemos uma nocao de que seria necessario aplicar algumas melhorias em
certas linhas de coédigo e até mesmo certas mudancas para que todo o conjunto rodasse

adequadamente.
3. DESENVOLVIMENTO E AVALIACAO DO TRABALHO

Este conjunto de dados ¢ uma colecdo de informacgdes relacionadas a uma pessoa. A tarefa de
previsdo ¢ prever se uma pessoa estd ganhando um salario acima ou abaixo de $50 mil. Exploramos
extensivamente este conjunto de dados no intuito de analisar com o maximo de cuidado, as
informacdes de cada habitante do pais, checando assim se todos dentro dos parametros tem uma
participagdo fundamental. Os dados foram pegos de pessoas com idade de 17 a 90 anos, incluindo a
classe de trabalho, governo, peso final, educacdo, estado civil etc. Com isso esses conjuntos de
dados ¢ possivel verificar o nimero de pessoas dentre as diferentes faixas etarias, sexo, ganho de

capital, horas trabalhadas, pais nativo dentre outras coisas.
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Comecgando pelo capital ganho por pessoa, podemos observar que o ganho dos $50 mil sdo
mais predominantes do que por pessoas que ganham menos que este valor. Ja as pessoas mais

velhas sdo provaveis que ganhem mais de $50 mil do que os jovens.
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Na educacdo, podemos ver que as pessoas com diploma ganham mais que as pessoas que nao
possuem. Ex: apenas uma pequena proporcao de pessoas com menos de 12 anos de educagdo ganha
mais de $50 mil por ano. Essa propor¢do aumenta quase que linearmente em 12 anos de

escolaridade. Portanto, além de um diploma universitario, o que vocé pode fazer para aumentar suas



chances de ganhar mais de $50 mil é maior. Também podemos observar que, pessoas que sdo
casadas tém uma renda superior a $50 mil. Mas somente 47 pessoas tinham um conjuge. Sobre
género ¢ raca, os homens t€ém muito mais probabilidade de ganhar mais de $50 mil anuais do que as
mulheres. Mais trabalho pode ser feito usando esses dados para analisar as razdes por tras dessa
desigualdade de renda. Como avaliagdo, podemos dizer que os conjuntos de dados foram favoraveis
para se distinguir a questdo de idade, raca, género, educagdo e pais, como uma das formas de se

avaliar uma pessoa no pais.

3.1. APRESENTACAO DO CENARIO

O que é o0 Google Colab?

Google Colab, ou Google Collaboratory, ¢ um servico de armazenamento em nuvem de
notebooks voltados a criagdo e execugao de codigos em Python, diretamente em um navegador, sem
a necessidade de nenhum tipo de instala¢do de software em uma maquina. Em outras palavras, com
o Google Colab vocé ¢ capaz de ler, desenvolver e rodar codigos e rich texts em documentos
interativos que agrupam células de codigos — chamados de notebooks —, compartilha-los com
outros programadores, modificad-los a quaisquer momentos e manté-los salvos de maneira
totalmente online. Todo o poder computacional utilizado para executar o software que vocé escreve
¢ fornecido pela nuvem de computadores da Google. Dando gratuitamente ao usuario a
possibilidade de processar uma quantidade bem grande de dados; segundo Ugo Roveda

Co-fundador e COO na Kenzie Academy Brasil.


https://blog.kenzie.com.br/o-que-e-python/
https://kenzie.com.br/blog/author/ugo-roveda/
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Carregamento dos arquivos
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o e

sdo: 21:38

O aumento na quantidade de dados gerados e a necessidade que algumas aplicagdes tém de
analisar esses dados em tempo real estdo entre as principais demandas para bancos de dados em

memoria. Nesta imagem 01 vocé vera o que leu na pagina 06 desta pesquisa.

3.2.3. DISCRETIZACAO INCOME
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Removendo varidveis ndo explicativas ivate 3 B 40 United-Stat
i 48 United-Staty
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48 United-Stat:
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capital)
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Como, nesta imagem 02 Tornar discreto ou descontinuo; transformar uma distribuicao continua

em unidades individuais.

3.2.4. ANALISE DAS VARIAVEIS
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Varidvel "education” (nivel
educacional)

=) Varidvel “occupation’ (ocupagao)
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Correlacdo entre as varidveis numéricas
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flwgt  educationnum pitalgain  capitalloss hoursperwesk  incame
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capital gain

0s  conclusdo: 22:50

* v eoB /2 ET

As varidveis podem ser classificadas em quantitativas ou qualitativas. Uma variavel

quantitativa possui como especificidade ter como atribui¢do um valor numérico. Uma variavel

qualitativa possui como especificidade ter como atribui¢do um valor nao-numerado.
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— i P —
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0s  conclusdo: 22:50
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0s lusdo: 22:50

Varidvel “occupation” (ocupag&o)

LS

Remog&o

4o

A escala ordinal ¢ definida como uma escala de medigdo de varidveis utilizada para
simplesmente representar a ordem das varidveis e ndo a diferenga entre cada uma das varidveis. O

que vimos nas imagens 04,05 e 06.

3.2.6. VARIAVEL NATIVE COUNTRY
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Private 140359 B 48  United-State:

Private 264663 ... 48 United-States

private 216864 ... United-states

Varidvel “relationship”
(relacionamento)

q

Variavel "race” (raga) Private 158601 ... United-States
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0s  conclusdo: 22:50
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O conjunto de dados possui varidveis, numéricas e categoricas. native. country: pais de origem;

gender: género. Nesta imagem 07

3.2.7. VARIAVEL MARITAL-STATUS
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+ Codigo + Texto
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df[
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e.countryca classified by binary

map(native_country_map).astype(int)

n", df.head(

workclass fnlwgt ... hours.per.week native.country income

Private

Private

Private

private
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State-gov

Federal
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Self-emp-not-inc
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[18 rows x 15 columns]
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0s  conclusdo: 22:50

+ Codigo + Texto
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Never-married
Separated
Widowed

1 print(”

marital.status classified by binary class
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[1@ rows x 15 columns]

1 print(df[[
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0s  conclusdo: 22:50
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1 print(df[[
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"marital status"

13

e"]].groupby([ ma '1).mean())

. "1]-groupby\
'1) -mean())

income

8.544331
.714286

2 income’]].groupby\
‘1) -mean())
income

44331
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en inglés-portugués da Reverso Context: This

referente a variavel situacdo conjugal. Nesta imagem 08,09 e 10

3.2.8. VARIAVEL RELATIONSHIP
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df[

print("\n
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State-gov
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[28] print(df[[
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Not-in-family
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Own-child
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Private 21

. hours.per.week native.country income
18 1 1
40

64

88638
422013
172274
164526
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1) -mean(),"

Varidveis relevantes para um bom relacionamento entre cooperativa e relationship between

customers, serving as a subsidy for the construction of the. Nesta imagem 11
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3.2.9. VARIAVEL RACE

. + Codigo + Texto
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Carregamento dos arquivos
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print(“re c b e n", df.head(18),
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= Varidvel “occupation” (ocupagéo) [31] 1 print(df[[ 11-groupby (" .mean())
5] Remogdo income

0s  concluséo: 22:50

As criticas a classifica¢do racial baseiam-se, fundamentalmente, na demonstracdo do carater

ideologico subjacente ao conceito de "raga". Nesta imagem 12

3.2.10. VARIAVEL WORK CLASS

- + Codigo  + Texto
Indice X J

income
Bibliotecas race
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Other 909891
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Andlise das variaveis
Discretizacéo das varidveis race_map=
el "sex” (género)
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. hours.per.week native.country income
(relacionamento)

18 1 1
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Self-emp-not-inc 164526 45
Private 129177 28
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ocupagdo)

O N W

Varidvel "capital gain’ (ganho de
capital)
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R

Ve el "capital loss" (perda de
capital)
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Removendo varidveis néo explicativas [16 rows x 15 columns]
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educacional)
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Remogdo

lusdo: 22:50
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X + Codigo + Texto
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| Dados Faltantes

el "native country” (pais de

origem) print("\n

Varidvel "marital-status”
(matrimanio) workclass classified by groups
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Variavel "workclass® (tipo de r AR - 45
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Variavel "capital gain' (ganho de 8 68 422013 . 40
capital) 1 172274 . ELY

S . " 164526 . a5
el "capital loss” (perda de i 120177 . 28

capital)

Ve el "race” (raga)

Removendo variéveis ndo explicativas [1@ rows x 15 columns]
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educacional)
1 print(df[[ "1].groupby([" 1) .mean(
Varidvel "occupation” (ocupag&o,
Remogao income
workclass

nclusdo: 22:50

I3

Categoricas, a andlise de classes latentes ¢ uma possivel técnica a ser utilizada ... Variavel

categdrica que corresponde ao tipo de ocupagao declarado pelo. Nessas imagens 13 ¢ 14

3.2.11. VARIAVEL CAPITAL GAIN

[, x + Codigo + Texto
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Importando o database without_pay  1.000088
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educacional)
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faridvel "occupation” (ocupacéo) N

Remogéo E plt.title("G
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Dentre os resultados obtidos, constatou-se que a variavel que ... Social capital, Growth and

Poverty: a Survey of Cross-Country Evidence. Nesta imagem 15

3.2.12. VARIAVEL CAPITAL LOSS
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Gain distribution histogram without considering salary

Discretizagdo "Income”
Andlise das varidveis
Discretizagéo das varidveis

Varidvel "sex" (género)

Frequency

Dados Faltantes

Variavel "native country” (pais de
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Remogéo

A variavel capital proprio indica uma eventual utilizacdo da provisdo. Nesta imagem 16



3.2.13. REMOVENDO VARIAVEIS NAO EXPLICATIVAS
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Varidvel "sex" (género)

| Dados Faltantes

Variavel "native country” (pais de
origem)

Varidvel "marital-status”
(matrimanio)

Variavel "relationship”
(relacionamento)

Variavel "race” (raga)

Variavel "workclass® (tipo de
ocupagao)

Variavel "capital gain" (ganho de
capital)

Variavel "capital loss" (perda de
capital)

Removendo varidveis ndo explicativas

Variavel "education” (nivel
educacional)

Varidvel "occupation” (ocupagao)

Remogéo

indice

Bibliotecas

Importando o database
Carregamento dos arquivos
Discretizagdo "Income”
Andlise das varidveis

Discretizacéo das variaveis
Varidvel "sex” (género)

| Dados Faltantes

Varidvel "native country” (pais de
origem)

el "marital-status”
(matriménio)

el "relationship”
(relacionamento)

Varidvel "race" (raga)

Varidvel "workclass' (tipo de
ocupagéo)

‘capital g
)
el "capital loss" (perda de
capital)
Removendo varidveis ndo explicativas

Varidvel “education” (nivel
educacional)

Variével "occupation” (ocupagéo)

Remogao

+ Codigo + Texto
~ Variavel "capital loss™ (perda de capital)

[40] x=df[ "¢
2 plt.hist(x,bin
plt.ti
plt.xlabel(’L
plt.ylabel('F
plt.savefig(
plt.show()

Loss distribution histogram without c
0

Frequency

2000
Loss (5 - USD)

df .Loc[ (dF[
2 df.loc[(df[

~ Removendo variaveis nao explicativas

ariavel "education” (nivel educacional)

0s  concluséo: 22:50

+ Codigo + Texto

[42] 1 print(df[[ come* ]]-groupby ([ on"]).mean())

income
occupation
Adm-clerical -866165
888880
.7746%0
.514788
Farming-fishing
Handlers-cleaners

house-serv
ecialty
Protective-serv

-695175
Transport-moving .797674

~ Remocgéo

Varidvel redundante

1 df.drop(labels: '],axis=1,inplace=

print("\n d n r
o s\ , df_head(

education and occupation are removed because are not significant explain variables

fnlwgt ... hours.per ek native.country income
876 ... 18 1 1
0s  conclusdo: 22:50
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3.2.15. VARIAVEIS NAO DISCRETIZADOS

. + Codigo + Texto
Indice X
education and occupation are removed because are not significant explain variables
Bibliotecas
workclas 5. pe ¢ native.country income

Importando o database 1 1

Carregamento dos arquivos
Discretizaggo "Income”

Andlise das varidveis
422013
172274
164526
129177

Discretizag8o das varidveis

Varidvel "sex" (género)

1)
1
1
1
1
1
-]
a
1
2
1

.8
.8
-8
-8
.8
.8 88638
.8
-8
-8
.8

| Dados Faltantes

e P [18 rows x 13 columns]
Variavel "native country" (pais de

origem)
Varidvel ‘marital-status®

{matrimonio) ~ Varidveis ndo-discretizaveis
Varidvel "relationship”
(relacionamento)
S o ~ Variavel "hours per week" (horas trabalhadas por semana)
Variavel "workclass® (tipo de

ocupagéo)

Varidvel "capital gain' (ganho de ° x= df[ " hour .
capital) 2 .hist(x,bins:
E .title( " Hour
.xlabel( 'H
_ylabel(
Removendo varidveis nao explicativas .savefig(
.show()

Varidvel "capital loss" (perda de
capital)

Variavel "education’ (nivel
educacional)

Variavel "occupation” (ocupagéo)
Remogdo

0s  conclusdo: 22:50

. + Codigo  + Texto
Indice X <

plt.show()

Bibliotecas
Hour worked distribution histogram

Importando o database
Carregamento dos arquivos
Discretizagdo "Income”

Andlise das varidveis

s

Frequency

Discretizacdo das varidveis
Varidvel "sex" (género)

| Dados Faltantes

Varidvel "native country" (pais de
origem) 0 40 ]
Hours worked per week (Tatal hours)
el “marital-status®

(matrimonio)

el 'relationship® ~ Variavel "education num" (nimero de anos na escola)

Varivel "race" (raga)
Varidvel "workclass" (tipo de (28]
ocupacao)

‘capital g .xlabel( "Educ.
) .ylabel(
Varidvel "capital loss" (perda de . -SSVEF?E( edu
capital) .show()

Removendo varidveis ndo explicativas Education level distribution histogram

Variédvel "education” (nivel
educacional)

Varidvel "occupation” (ocupag&o)

Remogao

cluséo: 22:50



3.2.17. VARIAVEL AGE

indice

Bibliotecas

Importando o database
Carregamento dos arquivos
Discretizaggo "Income”
Andlise das varidveis

Discretizag8o das varidveis
Varidvel "sex" (género)

| Dados Faltantes

Variavel "native country" (pais de
origem)

Varidvel ‘marital-status®
(matriménio)

Varidvel "relationship”
(relacionamento)

Variavel "race” (raga)

Variavel "workclass® (tipo de
ocupagéo)

Varidvel "capital gain' (ganho de
capital)

Varidvel "capital loss" (perda de
capital)

Removendo varidveis nao explicativas

Variavel "education’ (nivel
educacional)

Variavel "occupation” (ocupagéo)

Remogdo

indice

Bibliotecas

Importando o database
Carregamento dos arquivos
Discretizaggo 'Income”
Andlise das varidveis

Discretizagdo das varidveis
Varidvel "sex” (género)

| Dados Faltantes

'Varidvel "native country" (pais de
origern)

Varidvel “marital-status®
(matrimonio)

Variével "relationship”
(relacionamento)

Varivel "race" (raga)

Varivel "workclass' (tipo de
ocupagio)

Varidvel "capital gain’ (ganho de
capital)

Varidvel "capital loss" (perda de
capital)

Removendo varidveis ndo explicativas

Varidvel "education” (nivel
educacional)

Varivel "occupation” (ocupag&o)

Remogao

+ Codigo

Education level distribution histogram

Frequency

8
Education level

~ Variavel "age" (idade)

[49] x= df[age’]
.hist(x,bins

.savefig(
.show()
.savefig(

Age distribution histogram

0s  conclusdo: 22:50

+ Codigo + Texto

Age distribution histogram

Frequency

plot_correlation(

age vorklass

warkelass

iwgt
concluséo: 22:50
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indice

Bibliotecas
Importando o database
Carregamento dos arquivos
retizagdo "Income”
Andlise das variaveis
Discretizagdo das varidveis

Variavel "sex" (género)

| Dados Faltantes

Varidvel "native country” (pais de
origem)

Varidvel "marital-status”
(matriménio)

Varidvel "relationship"
(relacionamento)

Varidvel "race" (raga)

Varidvel "workclass” (tipo de
ocupacao)

Varidvel “capital gain" (ganho de
capital)

Variavel "capital loss" (perda de
capital)

Removendo varidveis ndo explicativas

Variavel "education’ (nivel
educacional)

Varidvel "occupation” (ocupagéo)

Remogdo

X

+ Codigo + Texto

plot_correlation(df)

age workclass ilweducatiomasital

race

sex aapital

age

workelass

Tlwgt

education.num

marital status

relationship

apital gain

capital loss

hours.per.week

native.country

incame:

0s  conclusdo: 22:50

3.2.19. IMPORTANDO O DATA SPLIT

indice

Bibliotecas

Importando o database
Carregamento dos arquivos
Discretizagdo "Income”
Andlise das varidveis

Discretizagdo das varidveis
Varidvel "sex" (género)
Dados Faltantes

Varidvel "native country” (pais de
origem)

Varidvel ‘marital-status®
io)

Varidvel relation:
(relacionamento)

Varidvel "race” (raca)

Varidvel "workclass" (tipo de
ocupagao)

Variével "capital gain" (ganho de
capital)

Varidvel "capital loss" (perda de
capital)

Removendo varidveis néo explicativas

Varidvel "education” (nivel
educacional)

Varidvel "occupation” (ocupacgao)

Remog&o

+ Codigo + Texto

Construgdo dos classificadores

~ Importando o dataSplit

sklearn.model_selection
sklearn.model selection

~ Particionando os dados

train_test_split

KFold

0 conjunto de dados sera dividido da seguinte forma

+ 50% para treinamento
« 20% para validag:
+ 30% para teste

df.drop([ i
= df[ 1

split_size=

x_train, x_test, y train, y test = train_test split\
,random_state=

)
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3.2.20. IMPORTANDO OS CLASSIFICADORES

- + Codigo  + Texto
Indice X L

.
Bibliotecas
Importando o database

Carregamento dos arquivos 5 print ("Trai {@}{1}".format(x_train.shape, y_train.shape))
Discretizagdo Income” print {1}".format(x_val.shape, y_val.shape))
print (" 3}H1}" . Format(x_t

Analise das varidveis
. . . Train dataset: (16890, 12)(16898,)
Discretizagdo das varidveis Validation dataset: (4223, 12)(4223,)

Varidvel 'sex” (género) Test dataset: (9049, 12)(9649,)
| Dados Faltantes

Variavel "native country’ (pais de ~ Importando os classificadores
origem)

Varidvel “‘marital-status™
(matrimanic) [56] sklearn.neighbors KNeighborsClassifier
) sklearn.naive_bayes GaussianhB
-t DecisionTreeClassifi
-ensemble RandomForestClassifier
Variavel 'race” (raga) e .linear_model LogisticRegression
.svm sVC

Varidvel "relationship”
(relacionamento)

Varidvel "workclass” (tipo de

ocupagao)

Vari_riivEI “capital gain’ (ganho de ~ Criando os modelos de treinamento
capital

Varidvel "capital loss" (perda de

capital) 71 1 models

Removendo varidveis n&o explicativas N
names
Varidvel "education” (nivel

educacional)
Variével "occupation’ (ocupacdo)

Remogao models . append( (KNeighborsClassifier(n_neighbors =5@))
models . append( (GaussianNB()))
sd0: 22:50

indice X

+ Cadigo

Bibliotecas

models . append( (KNeighborsClassifier(n_neighbors =58)))
mode: ppend ((GaussianNB()))

Carregamento dos arquivos 2 models.append((DecisionTreeClassifier()))

models. append( (RandomForestClassifier(n_estimators=106)))
models. append({LogisticRegression()))

Andlise das varidveis 6 madels.append((SVC()))

Importando o database
Discretizaggo "Income”

Discretizagdo das varidveis
1 print(models)

Vvaridvel "sex" (género)

Dados Faltantes [KNeighborsClassifier(n_neighbors=58), GaussianNB(), DecisionTreeClassifier(), RandomForestClassifier(), LogisticRegressior
e e (s < ]
origem)

Variavel ‘marital-status™ ~ Importando os métodos de treinamento

(matrim

Varidvel “relations|
(relacionamento) [60] 1 sklearn model_selection
2 sklearn.model_selection KFold

Variavel "race” (raa) sklearn.metrics accuracy_score

Varidvel "workclass” (tipo de
ocupagdo)

Varidvel "capital gain" (ganho de [64] 1 K model_selection.KFold(n_splits=5, random_state-| » shuffle=
capital)

Varidvel "capital loss" (perda de __ ) -
capital) ~ Importando as bibliotecas de avaliagéo

Removendo varidveis néo explicativas

varidvel "education” (nivel
educacional) [61] 1

= Varidvel "occupation” (ocupagéo)
[>_] Remogao

lusdo: 22:50




3.2.21. CODIGO COM ERRO

indice X

Bibliotecas

Importando o database
Carregamento dos arquivos
Discretizaggo "Income”
Andlise das variaveis

Discretizagdo das variaveis
Varidvel "sex" (género)
Dados Faltantes

Varidvel "native country" (pais de
origemn)

Varidvel "marital-status”
(matrimonio)

Varidvel relationship”
(relacionamento)

Varidvel "race” (raga)

Varidvel "workclass” (tipo de
ocupagéo)

Varidvel "capital gain" (ganho de
capital)

-
varidvel "capital loss" (perda de
capital)

Removendo varidveis nao explicativas

Varidvel "education” (nivel
educacional)

=] Varidvel "occupation” (ocupagéo)

[>_] Remogao

3.2.22. Solucao Final

+ Codigo + Texto

range(2, len(model
odel_selection

invalid syntax
SEARCH STACK OVERFLOW
Importando as bibliotecas de avaliagdo
1 sklearn.metri
sklearn.metrics

sklearn.model_selection

@ - Avaliacéo de resultados

+ Codigo + Texto

[61] 1

68]

odels[1].fit(x_train,y_train)
prediction = models[i].predict(x val)

print ('{e}: .format(names[i],acc_score))
Importando as bibliotecas de avaliagdo

sklearn.metrics classification_report
sklearn.metrics confusion_matrix

sklearn.model_selection Gridsearchcv

Avaliagdo de resultados

conclusdo: 22:50

its=5, random

ediction)

matrix

GridSearchCv

Os conclusao: 21:53

+veoB QDN
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Nesta parte do codigo, ficamos com uma enorme dor de cabega sobre este pedago de bloco de

codigo, pois de nenhuma forma obtemos resultado sobre a correcao da string. Com isso percebemos

que no prosseguimento das linhas, estdo faltando pequenos trechos, e nisto, paramos na edi¢do e

digitacao deste bloco.O restante do conjunto estd funcionando perfeitamente, tendo como finalidade
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um acerto significativo de linhas corretas. Sendo assim, concluimos que a solug¢ao deste pedago de
codigo ficard para uma proxima checagem, onde iremos trazer solugdes plausiveis e coerentes para
que seja aplicado um pouco mais de conhecimento.

4. CONSIDERACOES FINAIS

A pesquisa, como um todo, demonstrou ter um grande niumero de observagdes relevantes na
construcdo de estruturas a partir desse banco de dados adulto. Tivemos, a principio, algumas
dificuldades para se estudar tal tema, j& que esta pesquisa, que estd disponivel na kaggle.com,
apresentou diferencas em nosso método de formatagao.

Comecamos, em primeiro lugar, agindo na base de analise, parte por parte, antes mesmo de se
fazer qualquer outra coisa. Pensamos que seria de certa forma, dificilimo chegar a todo aquele
amontoado de informagdes diversas, mas que de mesmo ponto de interesse - que ainda assim, havia
partes dos dados, faltantes. Entdo, a partir dai, tivemos que comegar com as breves edigdes, apenas
para dar uma outra forma neste dataset.

Nisto, comecamos a parte de edicdo usando o aplicativo do pacote office, Excel. J4 que nele
conseguimos ter uma visdo mais encadeada de quais colunas usar na plataforma do google colab,
onde foi o inspecionado, digitalizado, estruturado e assim, deixando de uma forma com processo
facil de interpretacdo, que assim ja temos uma estrutura feita, compreensivel, legivel e entendivel.
A importancia que se tem nesses pontos ¢ que o acréscimo de fungdes baseadas em Python no
banco de dados se torna acessivel.

O banco, como vimos no inicio para o0 momento pos edicdo, ¢ completamente diferente, ja
que seus dados foram divididos de acordo com seus blocos. Com isso, a estrutura continua com a
sua adequacdo, ligacdo e correspondentes. Adult census income, como ja dito, ¢ uma base de dados
com informagdes de pessoas moradoras da américa, onde ha diversas etnias, classes sociais,
matrimonios, patrimdnios, educagdo. Pessoas dos seus 17 anos até seus 90. O objetivo deste dataset,
¢ mostrar em seus blocos a divisdo com suas respectivas sequéncias de informagdes para que se
pudesse extrair suas referéncias.

Contudo, chega-se a conclusdo de que a base de dados voltada para entender como ¢ dado o
valor anual de que cada pessoa recebe em seu trabalho, ¢ mostrado em casa sequéncia de codigo
baseado em python que foi escrito. Mas durante todo esse caminho, houve momentos em que
tivemos que recorrer a outros métodos para que fosse entendido e corrigido linhas de codigo que
ndo estavam em combinacdo de resultados. Vendo videos em youtube, acessando diferentes blogs e
paginas relacionadas ao dataset, foi possivel converter os erros. Mesmo assim, a gama maior de
acertos foi do video aula que também nos foi deixava para ser usado como forma de acesso facil de
correcao caso fosse necessario. E foi, entdo, para se concluir, esta base de dados foi util na questao
de se entender de que forma as pessoas sdo remuneradas nos EUA. Muito se deve a educacdo e
familia, onde se tem muita influéncia, j& que se a familia fosse de boa situagdo, de ensino, de bom
emprego, de boa influéncia, ajudaria suas geragdes; mas nesse caso, o impacto forma que tem na
educacdo, tempo de estudo, o trabalho em si, reflete a curto, médio e longo prazo, em relagdo a
faixa etaria das pessoas pesquisadas.
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